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Modelo Bid




Modelo Bid

Hurtubia (2014)
Bhi — ASCh —+ ﬁsup,h . Supi —+ ﬂdist,h . diSti ~+ :Bruia’o,h . I"MidOi
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Modelo Bid

Residence

Bhi — ASCh —+ ﬁsup,h . Supi —+ ﬂdist,h . diStl‘ ~+ ﬁruia’o,h . I"MidOi




Modelo Bid

Funcion de postura:

Componente aleatoria
~ / (Elementos no medibles)
By; = bp; + &

/ h: hogar
Componente sistematica i: vivienda

By = ASCy+ Py SUD; + Pt - A1t + Py - TUIAO;




Fndogeneidad en
Modelo Bid

Por omision de variables

Bhi — ASCh :Bsup,h P SUPp; ﬂdist,h - dist; :BruidO,h - ruido;
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Fndogeneidad en
Modelo Bid

Por omision de variables

by, = ASCh ﬁsup,h CSUp; ﬂdist,h - dlist,; :Bmi , ido;

e

By; = By, + &




Fndogeneidad en
Modelo Bid

Por omision de variables

by, = ASCh ﬁsup,h CSUp; ﬂdist,h - dlist,; :Bmi , ido;

By; = By, + &

;Consecuencia?
Endogeneidad © jEstimadores inconsistentes!




,CoOmo puedo detectar

endogeneidad en
modelos Bid"?




l[des
Jtilizar un test tipo
Hausman




Test de Hausman

Conceptos basicos

Si existen dos estimadores consistentes, que
varian eficiencia, ambos debieran ser similares

Si difieren, es porque existe un problema de
especificacion => endogeneidad

Modelo Bid puede estimarse de dos maneras:
Ellikson y Lerman&Kern




Fstimacion del
modelo Bid




Fstimacion del modelo Bid

Estimador de Ellickson (1881)
Error distribuye Gumbel.
Probabilidad: P(h|i) = P(B,, > B,;Yh' # h;h,h’' € H)

exp(B;,;)

P(h ‘ l) B zh’EH eXp(Bh’i)

- Verosimilitud:

2=T1(Iew)

eV \heH




Fstimacion del modelo Bid

Estimador de Lerman y Kern (1983)

Conocemos precio del remate (Pi*) y podemos
identificar la escala (u): Mas eficiente

Probabilidad:
P(h|i) = P(B); = P¥y By; < P*;Yh' # h;h,h' € H)
- Verosimilitud:

Yhi
Z = H ( — pexp(—u(P* — By,)) H exp(—exp(—u(PF — Bm-))))

eV h'eH




Comparar
estimadores




Comparar
estimadores

;Posible?




Comparar estimadores

No es directo = Problemas de identificacion

. A /__-\ A
Ellickson: uASC, —ASC,) . HBspn = Papr) . #Buisen — Puisen)

/\/\

Lerman y Kern: i, ASC,. Pupn+ Paish

EFstimadores solo son comparables a nivel de
diferencia entre estratos de hogares




Comparar estimadores

- Estadistico de comparacion:

T ﬂaist,alto - ﬁdist,ba?o

ﬂgup,alto - ﬁsup,bio

By = ASCy+ Py - SUD; + Puiser, - disti + Prigo p - TUIdO;
- Captura la diferencia de percepcion entre estratos

- Al ser una razdn entre parametros, se elimina la escala

- Sino hay endogeneidad, el estadistico es consistente para
ambos estimadores, por lo debiera ser




Simulacion de Monte Carlo
Estimacion de parametro A — Caso sin endogeneidad
o —— Valor real A
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N=2.000, 1.000 realizaciones, error estandar < 1%




Simulacion de Monte Carlo
Estimacion de parametro A — Caso endégeno
o
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N=2.000, 1.000 realizaciones, error estandar < 1%




Test de
Hausman-McFadden

- Hipodtesis nula:
Ho : lim(4,) — lim(7, ) = 0
P P
- Estadistico H:
B | Ap — Arg |
\/ Var(Z) = Var(ig)

- Nivel de confianza del 95%:

H ~ t

- Rechazo Hg cuando H > 1,96




Fstudio del test




Fstudio del test

-Size distortion




Fstudio del test

- Size distortion
-Poder empirico




Errores

Error Tipo | Error Tipo Il
(falso positivo) (falso negativo)

No esta
embarazada

Adaptado de Ellis (2010). The Essential Guide To Effect Sizes. Cambridge University Press




lNndicadores

Size distortion: Comparar probabilidad empirica de
cometer un error tipo | con valor nominal asignado (5%).

- Es deseable que valor empirico se asemeje al
nominal y se determina el tamano muestral (N]) donde
esto ocurre.

Poder estadistico: Probabilidad de rechazar la
hipotesis nula cuando la hipdtesis alternativa es
verdadera (Error tipo Il) para un tamano de efecto dado.

P(HO es rechazado | HO es talso)




Simulacion de Monte Carlo

Residence
[ J

Dos estratos: Alto y Bajo.

Residence
®

Asignacion por ciudad abierta.
- Infinitos oferentes por estrato.

Funcion de postura:

.

Bhi — ASCh + IBSI/tp,h . Supi + ﬁdist,h . diSti + ﬁruido,h . ruidOi

Remate determina distribucion de hogares.




Resultados
Size distortion




Test de Hausman-McFadden modificado
Analisis por «size distortion»
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Resultados
Poder empirico




Fscenario A

Beta ruido igual por estrato
IB — :Bruida,alto — ruido,bajo < 0

B =0 No se observa endogeneidad.

B0 Altera la postura final pero no
ganador del remate

Ellickson es consistente
Lerman y Kern enddgeno




Poder empirico por test
Escenario A: Betas iguales por estrato
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N=2.000, a=5%, 10.000 realizaciones, error nominal < 5%




Fscenario B

Beta ruido distinto por estrato

:B — :Bruido,alto < 0

IB ruido,bajo — 0

B =0 No se observa endogeneidad.

B=0D Cambia distribucion por estrato
socioeconomico

Tanto Ellickson como Lerman y Kern
se ven afectados




Poder empirico por test
Escenario B-ll: Betas distintos por estrato
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Test de Hausman-McFadden modificado
Valor promedio de A en Escenario B: Betas distintos por estrato
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Distribucion de hogares por estrato
Escenario B: Betas distintos por estrato
)
© —|—e— Estrato bajo
—=— Estrato alto
o _|
(e 0)
7))
o
S
g
O
©
2
o
5 9 -
O
O
o
o
Q\|
O —
I I I I I
0 -1 -2 -3 -4
Parametro Ruido (B)

N=2.000, a=5%, 10.000 realizaciones, error nominal < 5%




Sintesis y conclusion

Se propuso y analizd test para detectar
endogeneidad en modelos de postura en
ciudad abierta

- Size distortion esta controlado

- Mejor deteccidn con var. omitida igual entre estratos

Se estudid también el caso ciudad cerrada,
mostrando conclusiones similares

Propuesto: evaluacidon del test con datos reales
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ANexos



Ciudad cerrada



Atributo superficie
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Porcentaje de rechazo

20 40 60 80 100

05

Poder empirico por test
Escenario A: Betas iguales por estrato —

Ciudad Cerrada

—e— Hausman-McFadden
— Nivel de significacion
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Parametro Ruido (B)
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N=500. a=5%. 10.000 realizaciones. Error nominal < 5%.
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Parametro lambda (A)

-2.0

-4.5 -4.0 -3.5 -3.0 -2.5

-5.0

Test de Hausman-McFadden modificado
Valor promedio de A en Escenario A: Betas iguales por estrato
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N=500. a=5%. 10.000 realizaciones. Error nominal < 5%.
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Porcentaje de rechazo

20 40 60 80 100

05

Poder empirico por test
Escenario B: Betas distintos por estrato — Ciudad Cerrada

—o— Hausman
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Parametro Ruido (B)

N=500. a=5%. 10.000 realizaciones. Error nominal < 5%.
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Parametro lambda (A)

15

10

Test de Hausman-McFadden modificado
Valor promedio de A en Escenario B: Betas distintos por estrato

~|—e— Ellickson
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Parametro beta (B)

N=500. a=5%. 10.000 realizaciones. Error nominal < 5%.
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Monte Carlo



Procedimiento

* Definir tamafo del efecto. (Escenarios)

e Simular elecciones utilizando una muestra aleatoria
y la valoracion de cada atributo; conocidos de

antemano.
By = ASC+ By sup, + B dists + Puiec@dor
e Estimar modelos Bid con atributo omitido.

 Comparar estimadores utilizando test estadisticos.
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Experimento de Monte
Carlo

e Parametros de eleccion

Hogar

Estrato Bajo

Estrato Alto
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Atributos

Superficie: Normal truncada

- a=0; b=100; uy=0; o=75.

Distancia: Uniforme.

- a=0; b=20.

Ruido: Uniforme.

- a=0; b=10.

Variable instrumental (CF): Normal.

- u=10; 0=5, Oruido, vi = 0,7; Ovi, distancia = O

51

Correlaciones

1 0,8

1

A priori
0 0
-0,9 0,5
1 0
1

A posteriori (copula)

1 0,62 —0,06 0,04 |

1

—0,7
1

0,4
—0,03
1




Test de
Funciones de Control



Definiciones

 Modelo inicial (reducido):

B,; = ASC, ﬁsups Upp,;

e Uso de variable instrumental:

:Bdistdi § thi

Ep;

dist = ag, sup,; + o;l,. + 0,; = Shi

SUp

* Modelo final (completo):

l

By = DgpySupp; + P i disty; + Psop; + €
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Test de
Funciones de Control

e Hipotesis nula:
Ho : ps=0
 Jest de razon de verosimilitud:
_ RED COM 2
CF=—-20L""—=L""") ~ y;
 Nivel de confianza del 95%:
- Dos grados de libertad.

- Rechaza Ho cuando H > 5,99.
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Test de Funciones de Control

Analisis por «size distortion»

Nivel de significacion nominal
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N=2000. a=5%. 50.000 realizaciones. Error estadndar < 2%.
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